Keinoalykaupungin
katujen ennusteet




Liukkaudentorjunta — katupoly
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Lahde: HSY, Hiukkasten koostumus ja lahteet Mannerheimintielld PM10-raja-arvon ylityspaiving 2010



Liukkaudentorjunnan
nykyiset haasteet



Tarkistettavien
katujen pituus

Esimerkiksi l[antisella hoitoalueella on
411km tarkistettavaa katua.

e Tarkastusten keskinopeus 10km/h ->41h

e Haastattelujen mukaan ehditdan tarkastaa
60-200km

e Punaisten jasinisten katujen pitaa olla kunnossa
klo 7 mennessa. Nain ollen tyénohjaus ja valvonta
perustuu arvioon katujen tilasta.



Perinteisen
ennhusteen
matala tarkkuus

IImatieteenlaitoksen ennuste ei
huomioi paikallisia eroja.
e  Esimerkiksi Oulunkyldssa voi sataa lunta samalla

kun Keskustassa sataa vetta.
e Lisadksivastuualueiden sisalla voi olla eroja.

HelsSun ki



Saan nopeat
muutokset

Saan muuttuessa akillisesti on voitu
tehda vaaria toimenpiteita.

e Tehtytyd onvoinut olla turhaa tai se joudutaan
tekemaan uudestaan.

e Tyob onvoinut jaada tekematta jos paikallista
muutosta ei ole huomattu.



Ratkaisun yleiskuva

Kayttoliittyma
Datalahteet



Saa Ilmatieteenlaitoksen tieasemilta.
Liikennemaarat Helsingin avoimesta datasta.
Tieverkko Digiroad ja Google maps palveluista.
Pistemaisia loT mittaukset teiden, liikenteen ja
kaupungin tilasta

o Teconer, Living Lab Bus, Nodeon,

Vaisala, Kiho, E3 Inno, Trusted T7 jne.




HOW NEURALNETWORKS RECOGNIZEA DOG IN A PHOTO

TRAINING
During the
training phase, a
neural network is
fed thousands of
labeled images of
various animals,
learning to
classify them.

INPUT

An unlabeled
image is shown
to the pretrained
network.

e Kaytetty LSTM syvaoppimista.

o Testattu myds random forest

FIRST LAYER
The neurons
respond to
different simple
shapes, like edges.

koneoppimismenetelmaa.

e Pilvipalvelu paivittaa tilannekuvan datalahteista

HIGHER LAYER
Neurons respond
to more complex
structures.

tasaisin valiajoin.

TOP LAYER
Neurons respond
to highly complex,
abstract concepts
that we would
identify as differ-
ent animals.

e Ennuste ja nowcast on saatavilla API rajapinnan

kautta.

OUTPUT

The network
predicts what the
object most likely
is, based on its
10% WOLF 90% DOG training.

Helsingin mallissa keskipoikkeama oli 7%.

Lahde: Fortune,
http.//fortune.com/ai-artificial-intelligence-deep-
machine-learning/



{"points":[ {"predictions":

[60.2,25.0, 1], 0.61993,
[60.3,25.1, 1], 0.62551,
[60.4,25.2, 1] 0.34701
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Mahdollisuudet

e Tasmallisempi liukkaudentorjunta levittaa vahemman hiekkaa
e Liukkaudentorjuntadatan hyodyntaminen polynsidonnassa

e Katupolyn ennustaminen
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Haluatko kuulla lisaa?
Ota yhteytta!

Leo Salomaa
Arkkitehti
salomaa.leo@agmail.com

+358 50 5509028
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